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DBGroup 2022年10月月度科研报告 


姓名：  黎泽林                              学号：12132338
课题：人脸属性高保真超分辨率方法
第一部分：当月科研工作总结
请详细描述自己的科研问题以及当月所做的工作，适当分析所遇问题与已经尝试的解决办法及其效果。最后对照上月做的下月工作规划对完成程度进行总结与分析。
问题描述: 
在对低质量人脸图像做修复时, 由于图像信息的大量缺失, 模型修复后的图像会存在着人脸属性的不准确, 如老年人被修复成了年轻人. 这种不准确阻碍了图像修复技术被应用到刑侦场景下. 而我的课题旨在研究如何结合人脸编辑技术, 通过引入属性信息的方式, 减少被修复图像中存在的属性不准确问题.
当月工作:
1. 完成硕士开题报告，答辩
2. 撰写论文初稿， 绘图
总结分析:
本月时间主要都花在了写论文，报告，做PPT上。
通过在开题上老师的提问，以及自己写报告梳理逻辑时的思考，对于课题存在的问题做了总结

1. 方法框架设计上与conditional GAN相似， 与已有的generative prior方法也相似。
目前只能从隐空间的角度解释不同， 即：
generative prior对于隐空间的利用只是把它作为了一种skip-connection的结构
而conditional GAN的输入方式一般是于中间特征或输入做拼接，但隐空间的输入，操作的是卷积核的参数

继续深挖，创新，需要结合应用场景再构思

2. 应用场景不明确
课题的应用场景针对的是16x16,32x32的小人脸，并认为该类型人脸主要来自于监控场景下。
主要被质疑的点在于，该场景下端到端的人脸识别技术显然比先修复再识别好。
目前的解答思路是从可解释性的角度出发。
低分辨率的人脸识别技术的结果，由于低分辨率人脸不易分辨，其结果存在无法解释的问题。 而加入人脸超分辨率的环节，可以提供比对的对象，使得人脸识别的结果更可信。
3. 与已有的结合属性信息输入的方法的区别不大
一方面从隐空间输入的角度去解释，一方面从方法针对的超分倍数解释。
从实验设计上，还可以表述为已有方法对于属性信息的加入只研究了它对于修复的帮助，但没有观察属性偏移的问题，以及方法对于属性的修复效果。
第二部分：下月工作规划
请简要描述下个月关于科研部分的工作计划。
论文撰写及投稿
第三部分：参与科研活动
请简要描述当月参与的课题组、系里面、工学院、学校等举办的科研活动，并大致讲述收获。
未参加
